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ГВУ-МОС 

 
• Группа высокого уровня по 

модернизации официальной 
статистики (ГВУ-МОС) была создана в 
2010 году Конференцией европейских 
статистиков (КЕС) для проведения 
модернизации официальной 
статистики 

• Состоит из руководителей 13 
национальных статистических служб 
(НСС) и международных организаций 
(Австралия, Канада, Ирландия, 
Италия, Мексика, Нидерланды, Новая 
Зеландия, Польша, Республика Корея, 
Великобритания, Евростат, ОЭСР и ЕЭК 
ООН). 

• В настоящее время сопредседателями 
являются Нидерланды и Польша 

Section 1 Section 2 Section 3 Section 4 Section 5 



ГВУ-МОС и ИИ 

2014 2018 2019-20 2021-22 2023 2024 2008 2012 
Проект МО Официальный 

документ по большим 
языковым моделям 

(LLM) 

BSTN  
Позиционный 
документ МО 

Генеративный ИИ для 
официальной 

статистики 

УНС Великобритании-
Группа МО ЕЭК ООН 

Большие 
данные 

Стратегическая 
коммуникация ОСМБП ОСИМ 

Руководство по 
синтетическим 

данным 

Облако для 
официальной 

статистики 

Открытый 
Исходный код 

ML 

Gen AI 

LLM 

AI 

Section 1 Section 2 Section 3 Section 4 Section 5 
ОСМБП (GSBPM) - Общая статистическая модель 
бизнес-процесса 
ОСИМ (GSIM) - Общая статистическая 
информационная модель 
МО (ML) – машинное обучение 
 

Выступающий
Заметки для презентации
We have been working on various topics related to modernisation such as GSBPM, strategic communication and cloud for official statistics
One of major recent efforts are focused on AI.
The topic of AI started surfacing when we had a big data project about 10 years ago. 
But the topic only gained a real momentum later with an HLG-MOS project on Machine Learning in 2019. 
Back then, the focus was on machine learning, a subset of AI system that involves the use of algorithms and learning from data. 
And since last year, we started working on Generative AI, another subset of AI system that is specialized on generating contents such as texts and images. 




Расцвет ИИ 

Section 1 Section 2 Section 3 Section 4 Section 5 

Выступающий
Заметки для презентации
This continuous focus on AI has been in response to rise of AI in the last few years. 
One notable characteristic with this recent development is that AI has become household tool as we could see from the viral adoption of Chat GPT. 
Before, only experts with special skillset can work with AI. But now, anyone with access to internet can use it. 



Расцвет ИИ 

Section 1 Section 2 Section 3 Section 4 Section 5 

Выступающий
Заметки для презентации
AI development is so fast that there was an open call last year to pause research on more advanced AI models. 
We already started seeing people talking about AI is losing hype



Расцвет ИИ 

Gartner general hype cycle for technology (Wikipedia) 
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Выступающий
Заметки для презентации
This phases of initial excitement and disillusion has actually happened for many new technologies or innovations when they first came out

https://en.wikipedia.org/wiki/Hype_cycle


Расцвет ИИ 
• Не так хорошо, как предполагалось 

изначально 
• Отсутствие поддержки и сопротивление со 

стороны пользователей 
• Сложные в обслуживании модели  
• Неудачи с внедрением Доказательства 

концепции (PoC) в производство и отказ от 
проектов 

• “Это работает!” 
Потенциально может 
трансформировать 
устаревшую систему 
для X, Y, Z 

• Установите стандартный рабочий 
процесс и четкое разделение 
работ/обязанностей 

• Ключевые инструменты включены в 
белый список/поддерживаются 

Section 1 Section 2 Section 3 Section 4 Section 5 

Выступающий
Заметки для презентации
We indeed had gone through similar phases with machine learning. 



ИИ для модернизации НСС 

• Повышение 
производительности и 
результативности 

• Улучшение качества 
предоставляемых услуг и 
взаимодействия с 
пользователями 

• Предложение новых продуктов 

Но не без проблем 

Section 1 Section 2 Section 3 Section 4 Section 5 

Выступающий
Заметки для презентации
The importance of focusing on business value, treating AI as a tool for broader objective of modernisation
In the rest of this presentation, will cover specific examples from statistical organisations where AI has been used to realize these benefits, then discuss the challenges associated with the use of AI in NSOs and share some lessons learned.




Области применения 

 
• Области с ручными и 

повторяющимися 
задачами могут быть 
автоматизированы с 
помощью МО 

Section 1 Section 2 Section 3 Section 4 Section 5 

Общая статистическая модель бизнес-процессов (GSBPM) 

Выступающий
Заметки для презентации
For machine learning, areas that are shown to be most effective are those with manual and repetitive tasks. 
And these areas can benefit greatly from automation with ML 




Классификация текста 

SOC “35-2014.00 Повара, 
Ресторан” 

Ответ на опрос “Я работаю 
поваром во французском 
ресторане” 

Система 
стандартной 
профессиональн
ой 
классификации 
(SOC) по 
категориям 
занятости 

Классификаци
я индивидуаль
ного потребле
ния по целям 
(КИПЦ). 

Международная стандартн
ая отраслевая классифика
ция (МСОК)  

Section 1 Section 2 Section 3 Section 4 Section 5 

Выступающий
Заметки для презентации
One example is classification. 
This is where we classify textual responses into certain codes in a statistical classification system. 
Many responses can be free-text. 
Statistical organisations have many such classification systems. 
This sub-process is very important for the production of statistics, because only after this, data to be systematically aggregated and compared in the downstream tasks. 
Traditionally, this classification used to be done through a complex rule-based system or done manually by human coders. 
Large part of this manual work is quite tedious, but still costly



Классификация текста 

Текстовое описание продукта Код COICOP 

Модель 
МО Настройки 

Новый набор текстовых 
описаний товаров 

Пользовател
и 

Прогнозируемый 
код COICOP 

Section 1 Section 2 Section 3 Section 4 Section 5 

Выступающий
Заметки для презентации
And with ML, this can be done more efficiently.
Based on a set of text descriptions and corresponding high-quality ground truth codes, we can build a machine learning model and use this model to predict which codes to assign for a new set of product descriptions.





Statistics Canada (ML Project) 

Классификация текста 

Brazilian Institute of Geography and Statistics (ML Group)   

UK ONS ClassifAI 

Section 1 Section 2 Section 3 Section 4 Section 5 

Выступающий
Заметки для презентации
This is by far, the most popular and significant use cases of AI that we have seen in the statistical organisations 
Because the legacy system (rule-based system or human) is too resource-intensive, and machine learning model is shown to be quite accurate for this type of classification tasks for short texts. 



https://statswiki.unece.org/display/ML/Studies+and+Codes?preview=/285216428/290358696/ML_WP1_CC_Canada.pdf
https://statswiki.unece.org/download/attachments/293535864/WS_T1_Brazil_Final_Report_ML_UNECE.pdf?version=1&modificationDate=1639756810336&api=v2
https://datasciencecampus.ons.gov.uk/classifai-exploring-the-use-of-large-language-models-llms-to-assign-free-text-to-commonly-used-classifications/


Классификация изображений 

40,000 созданные 
человеком 

………. 
1,935,719 
созданные при 
помощи МО 

Основываясь на 
этих данных 

1 975 719 (1 км х 1 км) ячеек  

INEGI (ML Project)  

Section 1 Section 2 Section 3 Section 4 Section 5 

Выступающий
Заметки для презентации
The benefit of automation is really prominent when it comes to big data. 
Manually classifying this amount of data is extremely resource-intensive, so AI can be a key to unlock the potential of new data sources such as scanner, web-scrapped or bank transaction data and offer new statistical products and services based on them 

https://statswiki.unece.org/display/ML/WP1+-+Pilot+Studies?preview=/285216428/290359148/WP1_Imagery_Mexico_Presentation_April2020.pdf


Другие примеры 

• Запись соответствия 
• Рассчеты 
• Создание структуры 

опроса 
• Определение 

респондентов 
опроса с 
дальнейшим 
мониторингом 

US BLS (ML Project) 

Statistics Norway (SDE Expert Meeting 2020) 

Turkish Statistical Institute (ML Group) 

Section 1 Section 2 Section 3 Section 4 Section 5 

Выступающий
Заметки для презентации
There are other examples in the production process where machine learning is shown potential to help NSOs

https://statswiki.unece.org/download/attachments/293535864/ML2021_September_BLS%20record%20matching.pdf?version=1&modificationDate=1632928582677&api=v2
https://unece.org/fileadmin/DAM/stats/documents/ece/ces/ge.58/2020/mtg1/SDE2020_T1-A_Norway_Jentoft_Presentation.pdf
https://statswiki.unece.org/download/attachments/338329823/ML2022_Web_TurkStat.pdf?api=v2


Кодирование и развитие ИТ 

• Вариант использования, 
который влияет на многие 
рабочие области в НСС 

• Особенно актуально, так 
как многие из них 
переходят на ПО с 
открытым исходным 
кодом, такие как R и 
Python 

• Положительный 
«побочный эффект»: 
стандартизация 
и  эффективные методы 
кодирования 

Insee France (HLG-MOS Modernisation Workshop 2023) 

Central Statistics Office of Ireland (Generative AI Project)  

Section 1 Section 2 Section 3 Section 4 Section 5 

Выступающий
Заметки для презентации
Moving on to examples using generative AI 
The large language models are particular good at understanding context and meaning of languages, and this includes not only human languages but also software languages.
According to a recent CES survey conducted on generative AI, one of most popular use case is around coding and IT development
Indirect impact to many other working areas in NSOs that require coding, such as software development, data analysis and processing. 



https://my.visme.co/v/z4nodvzv-qzoe99
https://github.com/CSOIreland/Code-Transcompiler-using-LLMs-public


Распространение данных 

• PПредоставление 
статистики является 
фундаментальной ролью 
НСС 

• Платформа данных не 
проста в навигации 

• Помощь пользователям 
находить данные, 
используя естественный 
язык и улучшая 
пользовательский опыт 

IMF (CES 2024) 

Section 1 Section 2 Section 3 Section 4 Section 5 

https://unece.org/sites/default/files/2024-07/5_2_3_AI%20and%20LLM_IMF_BertKroese.pdf


Поиск информации и генерация текста 

• Может также 
использоваться 
для внутреннего 
поиска и 
исследования 
информации 

UNCTAD (CES2024) 

Section 1 Section 2 Section 3 Section 4 Section 5 

Выступающий
Заметки для презентации
General purpose models such as GPT is very powerful, but they don’t have access to most up to date information, or knowledgebase you want your responses to be based on. 
Instead of entirely relying on general purpose models, we can combine it with existing knowledgebase using method called retrieval augmented generation. 
UN Trade and Development built internal search tool using large language model which generates texts based on specific publication, so if staff wants to do a research, they will get responses based on this publication, not just generic texts or even worse, false or hallucinated results.   

https://unece.org/sites/default/files/2024-05/ECE_CES_2024_23_E.pdf


Коммуникация 

• Растущий акцент на 
индивидуальной 
коммуникации 

• Генерация 
изображений/аудио/
видео 

• Генерация 
коммуникационных 
материалов в 
соответствии с 
определенными 
стилями и тоном 

Statistics Indonesia (AI + Comm Task Team under HLG-
MOS)  

Statistics Canada (AI+Comm Task Team under HLG-MOS) 

Section 1 Section 2 Section 3 Section 4 Section 5 

Выступающий
Заметки для презентации
Ability of generative AI to generate not only texts but images and videos is found to be extremely helpful for communication experts. 


https://unece.github.io/genAI/Resources/StatisticsIndonesia_2024_03_Comm.pdf
https://unece.github.io/genAI/Resources/StatisticsIndonesia_2024_03_Comm.pdf
https://vimeo.com/statcanvideo/review/982142762/57e7b37f68


Вызовы и некоторые усвоенные уроки 

• Вызовы, связанные с ИИ 
 
 
 
 

• … осложняется тем, что речь идет о национальных статистических службах 
 
 
 
 

 

Более высокая цена 
ошибки 

Ограничение закупок 

Эксперимент vs. производство 
Управление изменениями 

Различные методологии 
Черный ящик 
Различные языки 
программирования 

Соответствие 
стандартам качества 

Section 1 Section 2 Section 3 Section 4 Section 5 



Качество 

• Точность 
• Возможность 

объяснения 
• Воспроизводимость 
• Своевременность 
• Экономическая 

эффективность 

UN National Quality Assurance Framework  

Section 1 Section 2 Section 3 Section 4 Section 5 

Quality Framework for Statistical Algorithm (2022) 

Выступающий
Заметки для презентации
NSOs have established and used rigorous quality standards such as NQAF. 
If AI is to be used for official statistics, it should meet a certain quality standard. 
Establishing a common understanding on the quality for ML was one of main objectives of the ML project back in 2019. 
The international efforts results in a set of quality dimensions – accuracy, explainability, reproducibility, timeliness and cost-effectiveness.



ИИ в производстве  

AI Model 

Non-AI model 

Контроль качества 

………  

Документирование
……… 

Стандартизация Модель обслуживания 

………. 

Управление версиями Мониторинг и переподготовка 

Управление данными 

Безопасность данных 

Участие заинтересованных сторон Этика 

Создание модели 

Section 1 Section 2 Section 3 Section 4 Section 5 

Выступающий
Заметки для презентации
Another challenge is around moving a prototype AI model into a production. 
Building a good quality AI model is a challenge, but there are many factors to consider to integrate this model with regular business process in an organisation. 



ИИ в производстве  

ИИ в экспериментальной 
фазе 

Коды в ноутбуке 
специалиста по 
обработке 
данных 

Небольшая команда, 
быстрое тестирование 

Фокус на валидности 

PoC-модель, 
основанная на 
(относительно) 

небольшом 
объеме данных 

ИИ в производстве 

Данные в 
более 

крупном 
масштабе  

Контроль 
качества 

Большая команда 

Связанные 
компоненты 

Section 1 Section 2 Section 3 Section 4 Section 5 

Выступающий
Заметки для презентации
During experimental stage, the focus is usually at demonstrating the validity of AI solution. The development team is usually small to make agile and quick testing possible. Data set is also relatively small. Model can be sitting on the developer’s laptop.
But AI solution in production requires much stronger quality control, involves much bigger group of people including users and IT managers. 




ИИ в производстве  

Section 1 Section 2 Section 3 Section 4 Section 5 

HLG-MOS ADSaMM Group task team on ML editing ML for Official Statistics  

Выступающий
Заметки для презентации
This issue around moving AI solution from experiments into production was relatively unknown in the beginning. 
There are now compilation of several lessons learned and best practices on this aspect such as what are the key steps to move AI solution into production, how the work distribution would look like and so on. 

https://unece.org/sites/default/files/2024-02/Data%20editing%20of%20ADSaMM%20group%202023.pdf
https://unece.org/sites/default/files/2022-09/ECECESSTAT20216.pdf


Навыки 

• People with AI skills are in high demand 
everywhere 

• There are limitations for recruitments as public 
organization 

• Люди с навыками работы с ИИ востребованы 
везде 

• Существуют ограничения для набора в 
государственные организации 

Section 1 Section 2 Section 3 Section 4 Section 5 

• Повышение квалификации 
• Акцент на том, что могут предложить НСС (например, 

общественное благо, данные) 
• Партнерство (например, консорциум общественности и 

академических кругов) 
 



Проблема нахождения 
официальных статистических 
данных в ИИ 
• Для ИИ любые данные 

считаются одинаково 
надежными 

• Улучшение: теперь 
указывается источник 
 

Использование ИИ для официальной 
статистики 

Section 1 Section 2 Section 3 Section 4 Section 5 

Source: ChatGPT by Dalle 

Выступающий
Заметки для презентации
How to get official statistics through to ChatGPT?
The problem did not appear with AI, was there already with search engines
May get different figures each time

The table I provided focuses on a few key CIS countries with available detailed economic data. While there are 11 members in the Commonwealth of Independent States (CIS), complete and consistent data for all countries (like Armenia, Azerbaijan, Kyrgyzstan, Tajikistan, Turkmenistan, and Moldova) can be challenging to access across all years. In some cases, the data is either sparse, outdated, or reported inconsistently depending on national statistical agencies and economic transparency.
To get a more complete view, we would need specific reports from CIS-Stat or other organizations that specialize in regional economic analysis, which may offer further details on GDP and economic indicators for smaller or less economically prominent CIS countries.
If you'd like, I can continue searching for more data or direct you to the CIS-Stat database where more country-specific details might be accessible. Would you like that?

The reliability of GDP data for CIS countries, including what I provided earlier, depends on the sources from which it is derived. Economic data from CIS-Stat, national statistical agencies, and international organizations like the World Bank, IMF, and OECD is generally considered reliable. These institutions follow international methodologies and standards for reporting economic indicators.
However, there are several factors that can affect the precision and reliability of data, especially in regions like the CIS:
Political Factors: Some countries may manipulate or delay the release of official data due to political reasons, especially if economic performance is weak.
Economic Transparency: Countries like Russia, Kazakhstan, and Uzbekistan tend to have more robust statistical reporting mechanisms. However, in smaller or less transparent CIS countries, such as Turkmenistan or Belarus, the reliability may vary depending on access to accurate data collection.
Data Timeliness: Reports can be delayed, and projections may be based on older data, especially during volatile times like geopolitical conflicts (e.g., Russia-Ukraine) or periods of significant inflation.
International vs. National Sources: International bodies like the World Bank and IMF often adjust national data to fit global standards, which can sometimes lead to differences between national statistics and those published internationally.
To ensure the reliability of any economic data, it’s often best to cross-check it across multiple trusted sources (national statistical agencies, CIS-Stat, World Bank, IMF) and review methodology notes when available.






Some final remarks  
• AI may not transform NSOs overnight, but can help modernise in various ways 
• Concrete use cases from NSOs  
• Fully integrating AI is a long journey 
• Sharing and collaboration is key to facilitating AI adop 
Некоторые заключительные замечания 
• ИИ не может преобразовать НСС в одночасье, но может помочь 

модернизировать различными способами 
• Конкретные примеры использования в НСС 
• Полная интеграция ИИ — это долгий путь 
• Обмен и сотрудничество — важный фактор на пути к принятию ИИ 

ИИ для официальной статистики 

Section 1 Section 2 Section 3 Section 4 Section 5 



Источники 

Statistics Wiki on ML 

Section 1 Section 2 Section 3 Section 4 Section 5 

ML for Official Statistics (2021)  

Github repo on generative AI use 
cases 

LLMs for Official Statistics (2023)  

CES paper on compilation of 
AI initiatives under HLG-MOS 
(April 2024) 

https://statswiki.unece.org/display/ML/Machine+Learning+for+Official+Statistics+Home
https://unece.org/sites/default/files/2022-09/ECECESSTAT20216.pdf
https://unece.github.io/genAI/
https://unece.github.io/genAI/
https://unece.org/sites/default/files/2023-12/HLGMOS%20LLM%20Paper_Preprint_1.pdf
https://unece.org/sites/default/files/2024-04/ECE_CES_2024_17_E.pdf
https://unece.org/sites/default/files/2024-04/ECE_CES_2024_17_E.pdf
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